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目標：多値判別のための損失関数を設計する
¥ 2値判別 x → y ∈ {+1,−1}

• 判別関数 f(x) ∈ R
予測 ŷ = sign(f(x))

• f(x) の推定： 損失 L(f(x)y)
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判別の一致性

統計モデルとの対応
最もロバスト

 同値⇐⇒ Modifiedアダブースト損失 [K., et al ’07]

µ ´
=⇒ 多値判別 x → y ∈ {1, 2, . . . ,K} への拡張



損失関数の導出： 2値と多値で状況が異なる [Zhang’04,Tewari&Bartlett’07]

判別の一致性
統計モデルとの対応
ブースティング可能

 導出=⇒ 多値判別の損失のクラス(♣)

(ブースティング学習法：判別のための実用的な学習法の１つ)

損失 一致性 統計モデル ブースティング
提案する損失 ○ ○ ○
pairwise comparison ○ △ ○
max-margin × △ ×
constrained comparison ○ ○ △
one-versus-all ○ ○ △
one-versus-null × ○ ○
generalized likelihood ○ ○ △
U-loss+constant volume − ○ ○

¥ (♣) の中でロバストな損失を設計，数値的に検証
Kanamori, T., 2010. Deformation of log-likelihood loss function for multiclass boosting. Neural Networks 23 (7), 843―864.


